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 0  1  2  3  4  5  6  7  8  9  10  11  
1 0.305 0.245 0.279 0.150 0.026 0.352 0.084 0.019 0.123 0.429 0.644 0.034 
2 0.278 0.242 -0.048 -0.100 -0.439 -0.144 -0.253 -0.529 -0.054 -0.117 0.026 0.527 
3 0.293 0.138 -0.255 -0.249 -0.031 -0.192 0.022 0.329 -0.220 0.667 -0.337 0.117 
4 0.277 0.090 -0.377 0.295 0.340 -0.196 0.222 -0.451 -0.395 -0.016 0.110 -0.332 
5 0.313 0.377 0.394 -0.150 0.307 0.401 0.111 -0.013 -0.171 -0.279 -0.456 0.019 
6 0.286 0.132 0.197 0.085 -0.263 -0.277 -0.017 -0.153 0.561 0.087 -0.259 -0.543 
7 0.294 0.213 -0.130 -0.400 -0.101 -0.290 0.125 0.432 -0.043 -0.470 0.391 -0.138 
8 0.289 -0.054 -0.234 0.265 0.511 -0.144 -0.099 0.155 0.524 -0.124 -0.050 0.425 
9 0.280 -0.290 0.212 0.552 -0.378 -0.085 0.385 0.273 -0.222 -0.130 -0.119 0.184 
10 0.269 -0.140 -0.524 0.086 -0.276 0.621 -0.290 0.114 0.045 -0.124 -0.075 -0.212 
11 0.294 -0.381 0.355 0.001 0.178 -0.179 -0.680 0.066 -0.290 0.006 0.088 -0.142 
12 0.284 -0.630 0.038 -0.496 0.062 0.117 0.384 -0.285 0.146 0.053 0.030 0.056 
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